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Résumé :

Le clustering sous contraintes vise a exploiter les connaissances des experts lors de la tache de clustering. Les
algorithmes traditionnels supposent que toutes les contraintes pertinentes peuvent étre fournies des le départ, ce qui
n'est pas réaliste. Dans cette these, nous proposons un cadre de clustering sous contraintes incrémentales, ou
I'utilisateur réagit aux résultats en ajoutant des contraintes progressivement jusqu'a obtenir satisfaction. Nous
commencgons par introduire un modele en programmation par contraintes pour réaliser une modification minimale de
partition pondérée par la distance des points modifiés a leur nouvelle affectation. Ce modéle assure la continuité des
résultats tout au long du processus itératif, un aspect peu étudié dans le clustering interactif. Les résultats
expérimentaux sur des jeux de données classiques montrent que, par rapport a |'état de |'art, notre approche exploite
plus efficacement les contraintes pour se rapprocher d'une partition cible, tout en préservant la similarité entre les
itérations. Nous proposons ensuite un algorithme de clustering actif adapté au cadre incrémental, fondé sur un modele
supervisé appris a partir des retours utilisateur pour suggérer de nouvelles contraintes. Notre algorithme affiche des
performances comparables a I'état de I'art tout en étant généralement plus rapide et en apprenant progressivement la
partition désirée. Enfin, nous explorons la gestion des conflits entre contraintes pouvant perturber le bon
fonctionnement du systéme. Nous proposons une mesure d'adéquation de contrainte a un modeéle d’apprentissage
supervisé entrainé sur les retours utilisateur. Il est alors possible de déterminer les contraintes a relacher en priorité en
fonction de leur adéquation.



